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Abstract— To find out if a song is popular or not, song lovers usually specify certain criteria such as artist, record label, genre,
collaboration or featuring, and soundtrack. Another way that can be done is to seek information from the internet. One of the
sites that can be a solution for the song lovers to know the popularity of a song that is Billboard. Billboard has been a trusted
source for song popularity ratings over the last 60 years, and most record labels refer to the ratings given by Billboard. But the
song lovers can not make billboards as a reference to determine the popularity of a song. Therefore, in this study the method of
Naive Bayes Classifier will be used to predict the popularity of a song based on the Billboard charts so as to help the song lover
to determine the popularity of a song.

Abstrak — Untuk mencari tahu apakah suatu lagu populer atau tidak, para penikmat lagu biasanya menentukan kriteria tertentu seperti artis,
label rekaman, genre, kolaborasi atau featuring, dan soundtrack. Cara lain yang dapat dilakukan adalah dengan mencari informasi dari internet.
Salah satu situs yang bisa menjadi solusi bagi para penikmat lagu untuk mengetahui kepopuleran suatu lagu yaitu Billboard. Billboard telah
menjadi sumber terpercaya untuk peringkat popularitas lagu selama 60 tahun terakhir, dan sebagian besar label rekaman mengacu pada
peringkat yang diberikan Billboard. Namun para penikmat lagu tidak dapat menjadikan billboard sebagai acuan untuk menentukan kepopuleran
suatu lagu. Oleh karena itu, dalam penelitian ini metode Naive Bayes Classifier akan digunakan untuk memprediksi kepopuleran suatu lagu
berdasarkan tangga lagu Billboard sehingga membantu para penikmat lagu untuk menentukan kepopuleran suatu lagu.

Kata Kunci : Prediksi, Naive Bayes Classifier, lagu, populer, tangga lagu Billboard

featuring dan dirilis pada bulan September, Oktober dan
November, banyaknya penghargaan yang dimiliki seorang

I. PENDAHULUAN .. . . C
artis juga mempengaruhi kemungkinan lagu masuk jajaran
Perkembangan industri lagu yang semakin pesat di zaman hits (Banpotsakun & Chongwatpol 2015). Tapi hal tersebut
sekarang menyebabkan banyaknya artis, band dan grup tidak bisa dijadikan suatu acuan bagi para penikmat lagu
penyanyi bermunculan dengan lagu-lagu mereka. Dari untuk menentukan kepopuleran suatu lagu.
sekian banyak lagu yang beredar sekarang, para penikmat Salah satu metode yang dapat membantu memprediksi
lagu pasti mencari lagu yang terpopuler. Untuk mengetahui adalah Naive Bayes Classifier. Metode Naive Bayes
kepopuleran suatu lagu, para penikmat lagu biasanya Classifier dianggap sebagai metode yang berpotensi baik
menentukan beberapa kriteria. Kriteria yang ditentukan untuk melakukan Klasifikasi data daripada metode

antara Iain_seperti artis, label rekaman, genre, kolab_ora_si klasifikasi lainnya dalam hal akurasi dan komputasi (Ting,
atau featuring, dan soundtrack. Dengan beberapa kriteria S. L., Ip, W. H., Tsang, A. H.C., 2011) (Joshi, M., & Vala

diatas para penikmat lagu pasti dapat menentukan apakah H., 2014). Algoritma Naive Bayes Classifier dapat

lagu tersebut populer atau tidak. . L . . .
. . L . . digunakan untuk memprediksi suatu nilai dari variabel
Salah satu situs yang bisa menjadi solusi bagi para dalam data testing (Nurrohmat. M. A. 2015). Oleh karen
penikmat lagu untuk mengtahui kepopuleran suatu lagu dalam data tes _g.( urronmat, V. A., ). Ole arena
itu, dalam penelitian ini metode Naive Bayes Classifier

yaitu Billboard. Billboard telah menjadi sumber terpercaya ) e
untuk peringkat popularitas lagu selama 60 tahun terakhir, akan digunakan untuk memprediksi kepopuleran suatu lagu

dan sebagian besar label rekaman mengacu pada peringkat berc_iasarkan tangga lagu Billboard sehingga membantu para
yang diberikan Billboard (Cibils, Meza & Ramel 2015). penikmat lagu untuk menentukan kepopuleran suatu lagu.
Penelitian sebelumnya mengemukakan sebuah lagu

dikataka_n _hits karena_ memiliki bebe_ra_pz_i karakteristik, Il. METODE PENELITIAN

karakteristik tersebut di antaranya memiliki PV, beat lagu . o
memiliki level antara sedang dan cepat, panjang lagu antara Naive Bayes adalah sebuah pengelompokan statistik yang
3,36 sampai 4,12 menit, lagu baru seharusnya tidak bisa di dipakai untuk memprediksi probabilitas anggota

suatu class. Naive Bayes juga mempunyai akurasi dan
kecepatan yang sangat kuat ketika diaplikasikan pada
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database dengan big data [1]. Berikut rumus naive bayes Tabel 3. . H
[2] ditunjukkan pada persamaan 1. Probabilitas ASIL
P{le:] % P{F:] Populer Probabilitas E'EA\'DII
P& = Fitur Nilai Jumlgh
P{X:] data Yes No YES NO BAH
Keterangan : oo F 31 & 0] ASA
X : Data dengan class yang belum diketahui " femesol 2 11 o1 o1 N
Y : Hipotesis data yaitu suatu class spesifik N B N T 0 o o1 Data
P(Y|X) : Probabilitas hipotesis berdasar kondisi X Band 3 21 02 02 vang
(posteriori probability) A ; R
P(Y) : Probabilitas hipotesisY (prior probability)
P(X]Y) :Probabilitas X saat kondisi hipotesis Y e ; oo
P (X) : Probabilitas X ' ‘
Danceelektro 1 1 0 0.1 0.1 jsi Populer
Penerapan dengan algoritma Naive Bayes dimaksudkan Rock . T o o1 01 YES
untuk mencari nilai probabilitas dari setiap variabel label S
; ; ; ; eaturing yes 5 4 0 04 0.4 YES
untuk setiap variabel independent yang nantinya dapat
dinyatakan sebagai penerima Kartu Indonesia Sehat. Data NO 5 3 3 03 03 No
yang diperoleh dari sumber data sebanyak 650 data Soundirack g . o o oo 00 NO
masyarakat. Oleh sebab itu, dilakukan pencarian confidence ' ‘ YES
secara berulang sebanyak dari data pelatihan yang NO 10 r__ 3 07 97 YES
diperoleh. Gambar 2 merupakan Flowchart dari sistem Label RCA 3 3 0 03 03 ves
dalam rangka mendapatkan hasil confidence tertinggi pada
setiap variabel label untuk setiap variabel independent yang Sopenegn — "
telah ditentukan. = Roc 1 0 1 0 0
@ Atlantic 2 1 1 0.1 0.1 e
Epic Record 1 1 0 0.1 0.1
Sony 1 1 0 0.1 0.1 isi Populer
Republic 1 0 1 0 0 ?
YEs 2 solo Aloum rop YES NO RCA 46 ?
ves Republ
3 Band Album POP NO NO ic . 61 ?
@ 4 g?;j:ae Album Pop YES NO Eg::cord 93 ?
gunakan adalah data lagu dan riwayat tangga lagu pada
! situs Billboard yang nantinya di olah sehingga
6 6 menghasilkan enam atribut yaitu artis, album, genre,
- @ featuring, soundtrack, label, posisi dan populer. Atribut
artis terbagi menjadi male solo, female solo, male group,
female group dan band. Album dibagi menjadi single atau

Y DENGAN PROBABILITAS TERBESAR

album. Genre dibagi menjadi blues, country, folk, jazz, pop,
reggae, rock, R&B dan sebagainya. Featuring dibagi

menjadi ya atau tidak. Label dibagi menjadi sony, EMI,
Gambar 2. Flowchart Naive Bayes dalam Sistem colombia, atlantic dan sebagainya.

1

Keterangan Uji coba data testing 1

n :Jumlah keseluruhan data

m  : Jumlah variabel independent

Yi :Variabel label i

P(Yi) :Probabilitas dari Yi

Xij: Data uji i yang dilakukan pengujian pada setiap
variabel j

P(Xij) : Probabilitas data uji i pada setiap variabel j

Menghitung Probabilitas kelas Y
P(Y=YES) = "/y5 = 0.7
P(y=N0) = 3/;p = 0.2

Menghitung probabilitas Xi dimanai 1,2,3,4,5 terhadap
variabel Y

P(Artis = Male Solo | Y = YES) = 3/,
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P(Artis = Male Solo | Y = NO) = 1/,
P(ALBUM = ALBUM | Y = YES) = 2/},
P(ALBUM = ALBUM |Y = NO) = 1,fm
P(Genre = Pop | Y = YES) = Elfm
P(Genre = Pop | Y = NO) = 1.';]_0
P(Featuring = NO | Y = YES) = /y,
P(Featuring = NO | Y = NO) = %/},
P(Soundtrack = NO | Y = YES) = 3/,
P(Featuring =NO | Y = NO) = 1/,
P(Label = RCA| Y =YES) = 1/,
P(Label = RCA | Y=N0) = 0/},
Menghitung probabilitas akhir

P(Klasifikasi = YES) = P(X|¥ = VES).P(¥ = YES) =
3 2 2 2 3 1 _
10 % “/10 * %10 %10 % f10 % /10 =

0.000072

P(Klasifikasi = NO) = P(X|V = NO).P(¥Y = NO) =
Yo x Yo x Yio x %10 x Yig x Yo = 0

Dari perhitungan yang dilakukan sebelumnya, nilai
probabilitas terbesar adalah P(KLASIFIKASI = YES).
Maka kesimpulan dari data yang telah dimasukkan sebagai
uji coba adalah lagu tersebut Populer.

IV. KESIMPULAN

Penelitian ini menunjukkan bahwa selain dengan melihat
tangga lagu pada Billboard untuk mengetahui kepopuleran
suatu lagu, dengan bantuan algoritma Naive Bayes dapat
memprediksikan suatu lagu termasuk lagu populer ataupun
tidak populer berdasarkan ujicoba yang dilakukan dan hasil
yang didapatkan seperti yang sudah dijelaskan pada bagian
hasil dan pembahasan.
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