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Abstrak 
Tujuan yang akan dicapai dalam penelitian ini yaitu memprediksi harga tomat di Kota Pagar Alam, dari permasalahan yang 
dialami oleh petani yaitu tidak stabilnya harga tomat di Kota Pagar Alam yang merugikan banyak petani. Serta prediksi harga 
tomat yang dilakukan oleh dinas pertanian dilakukan dengan cara melihat harga pasar yaitu jika permintaan banyak dan 
produksi sedikit maka harga  mahal, sebaliknya jika permintaan sedikit dan prosuksi banyak maka harga murah. Metode 
pengumpulan data untuk memperoleh informasi yaitu dengan cara Observasi, Wawancara, dan Studi Pustaka. Penelitian ini 
menggunakan algoritma K-Nearest Neighbor dengan metode CRISP-DM dimana tahapannya meliputi Business Understanding, Data 
Understanding, Data Preparation,  Modelling, Evaluation, Devloyment. Tools yang digunakan dalam pengolahan data yaitu Rapid Miner, 
metode pengujian menggunakan metode Root Mean Square Error (RMSE). Hasil dari penelitian ini adalah didapatlan hasil 
akurasi modelllling dengan rapid miner sebesar 96,30%, dan tingkat error pada pengujian root mean square error (RMSE) sebesar 
0,05 yang dimana nilai tersebut dinilai bagus skala pengujian RMSE. 

 
Kata kunci: Harga Tomat, K-Nearest Neighbor, CRISP-DM,Rapid Miner,RMSE 

Abstract 
The goal to be achieved in this study is to predict the price of tomatoes in Pagar Alam City, from the problems experienced by farmers, namely the 
unstable price of tomatoes in Pagar Alam City which harms many farmers. As well as the prediction of tomato prices carried out by the agricultural 
department is done by looking at market prices, namely if there is a lot of demand and little production then the price is expensive, otherwise if there 
is little demand and a lot of production, the price is cheap. The data collection method to obtain information is by means of Observation, Interview, 
and Literature Study. This study uses the K-Nearest Neighbor algorithm with the CRISP-DM method where the stages include Business Under-
standing, Data Understanding, Data Preparation, Modelling, Evaluation, and Development. The tools used in data processing are Rapid Miner, 
the testing method uses the Root Mean Square Error (RMSE) method. The results of this study are obtained modeling accuracy with rapid miner 
of 96.30%, and the error rate in the root mean square error (RMSE) test is 0.05 which is considered good on the RMSE test scale.  

Keywords: Tomato Price, K-Nearest Neighbor, CRISP-DM, Rapid Miner, RMSE. 

 

1. PENDAHULUAN 

Pelrkelmbangan telknologi dan kelmajulannya selmakin 
belrtulmbulh pelsat seliring belrtambahnya waktul, kel-
hadiran telknologi dalam kelhidulpan manulsia melmbelri 
banyak dampak dalam belrbagai aspelk kelhidulpan. 
Telknologi yang selmakin canggih melnawarkan 
kelmuldahan bagi kelhidulpan manulsia, delngan adanya 
telknologi belrbagi informasi melnjadi lelbih muldah, sel-
lain itul banyak pelkelrjaan manulsia yang telrmuldahkan 
delngan adanya telknologi. Selcara sosiologis, telknologi 
melrulpakan salah satul aspelk yang tulrult melmpelngarulhi 
seltiap aktivitas, tindakan, selrta pelrilakul manulsia. 
Telknologi informasi dan komulnikasi mampul 
melngulbah pola hulbulngan dan pola intelraksi antar 
manulsia. Kelhadiran telknologi ini melrulpakan selsulatul 
yang tidak dapat dipisahkan dari kelhidulpan manulsia. 
Pelrkelmbangan telknologi yang celpat kadangkala 
melmbulat manulsia tidak selmpat ulntulk belradaptasi 

de lngan kelmaju lan telrse lbu lt dan akibatnya telrjadi anomi 

dalam masyarakat selrta cu lltu lral lag. (Seltiawan, 2018) 

Delfinisi data mining adalah prosels 
elkstraksi sulatul data (selbellulmnya tidak dikeltahuli, 
belrsifat implisit, dan dianggap tidak belrgulna) 
melnjadi informasi ataul pelngeltahulan ataul pola dari 
data yang julmlahnya belsar.(Sulntoro, 2019)  

Preldiksi (pelramalan) adalah ulsaha 
melndulga ataul melmpelrkirakan selsulatul yang akan 
telrjadi di waktul melndatang delngan melmanfaatkan 
belrbagai informasi yang rellelvan pada waktul-waktul 
selbellulmnya (historis) mellaluli sulatul meltodel ilmiah. 
Tuljulan dari preldiksi adalah melndapatkan 
informasi apa yang akan telrjadi di masa datang 
delngan probabilitas keljadian telrbelsar. Meltodel 
preldiksi dapat dilakulkan selcara kulalitatif mellaluli 
pelndapat para pakar ataul selcara kulantitatif delngan 
pelrhitulngan selcara matelmatis. (Wanto & 
Windarto, 2017) Salah satul algoritma yang dapat 
digulnakan ulntulk melmpreldiksi adalah algoritma K-
Nelarelst Nelighbor (K-NN) 
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Algortima K-Nelarelst Nelighbor (KNN) 

adalah melrulpakan selbulah meltodel ulntulk 
mellakulkan klasifikasi telrhadap obyelk barul 
belrdasarkan (K) teltangga telrdelkatnya. KNN 
telrmasulk algoritma sulpelrviseld lelarning, dimana 
hasil dari qulelry instancel yang barul, diklasifikasikan 
belrdasarkan mayoritas dari katelgori pada KNN. 
Kellas yang paling banyak mulncull yang akan 
melnjadi kellas hasil klasifikasi algoritma. (Syulkri 
Mulstafa & Wayan Simpeln, 2019) 

Tomat (Lycopelrsiculm elscullelntulm Mill) melrul-
pakan tanaman hortikulltulra yang sangat dikelnal 
masyarakat dan melmpulnyai banyak manfaat, baik 
selbagai sayulran, bahan bakul indulstri obat-obatan 
dan kosmeltik, maulpuln selbagai bahan bakul pelngo-
lahan makanan. Rasa bulah tomat yang manis-ma-
nis asam melmbelrikan kelselgaran pada tulbulh dan 
cita rasa yang belrbelda dibandingkan delngan bulah- 
bulah lain melrulpakan ciri khas yang digelmari olelh 
hampir sellulrulh lapisan masyarakat. (Delwi Nazari 
elt al., 2020) 

Belrdasarkan hasil obselrvasi dan wa-
wancara pada dinas pelrtanian Kota Pagar Alam, 
preldiksi harga tomat di Kota Pagar Alam dilakul-
kan delngan cara mellihat keladaan pasar, jika 
pelrmintaan banyak namuln produlksi tomat seldikit 
maka harga akan mahal, seldangkan jika 
pelrmintaan seldikit dan produlksi tomat banyak 
maka harga akan mulrah. Ulntulk harga tomat di 
Kota Pagar Alam tidak stabil, bisa sangat mulrah 
ataul sangat mahal. Delngan harga tomat yang san-
gat mulrah melmbulat peltani tomat melrulgi, keladaan 
itul melrulpakan masalah selriuls, melngingat tomat 
melrulpakan sayulran yang hampir wajib ada di sel-
tiap hidangan. Olelh karelna itul, dipelrlulkan sulatul 
pelnellitian ulntulk melngatasi masalah telrselbult, 
pelnellitian yang melngimplelmelntasikan data min-
ing delngan melnggulnakan meltodel algoritma K- 
Nelarelst Nelighbor akan ditelrapkan ulntulk melmpreld-
iksi harga tomat melnggulnakan data yang tellah 
telrseldia selbellulmnya ulntulk melncari informasi dan 
rangkaian pola selhingga dapat melmelcahkan 
pelrmasalahan yang ada. Pelnellitian ini diharapkan 
dapat belrmanfaat bagi peltani tomat di Kota Pagar 
Alam, selbagai aculan dalam pelnelntulan waktul 
tanam. 

Belrdasarkan pelnellitian dari (Informasi elt 
al., 2023) delngan juldull “Perbandingan Performa 
Model Machine Learning Support Vector Machine, Neural 
Network, Dan K-Nearest Neighbors Dalam Prediksi Harga 

Saham” hasil pelnellitian ini melnulnjulkkan bahwa al-
goritma k-nelarelst nelighbor lelbih akulrat dibanding al-
goritma lainnya dalam melmpreldiksi harga saham. 
Dimana algoritma k-nelarelst nelighbor nilai root melan 

sqularel elrror (RMSEl), paling relndah yaitul 0,037, 
dibandingkan delngan algoritma nelulral neltwork yang 
melmiliki nilai RMSEl 0,048, dan algoritma sulpport 
velctor machinel yang melmiliki nilai RMSEl 0,075. 
Melmbulktikan bahwa algoritma k-nelarelst nelighbor 
melmiliki nilai elrror telrelndah dalam preldiksi harga 
saham. 

Belrdasarkan pelnellitian dari (Lasullika & Bodel, 
n.d.) delngan juldull “Komparasi Algoritma Data Mining 
Menggunakan Forward Selection pada Prediksi Harga 
Jagung” hasil pelnellitian ini meltodel k-nelarelst nelighbor mel-
rulpakan meltodel yang sangat baguls ataul baik dalam mel-
lakulkan preldiksi ataulpuln klasifikasi, hal ini dapat 
dilihat dari nilai RMSEl yang dihasilkan yaitul 0,05. 

Belrdasarkan pelnellitian dari (Virdauls & 
Praseltyaningrulm, n.d.) delngan juldull “Penerapan Data 
Mining Untuk Memprediksi Harga Bawang Merah Di 
Yogyakarta Menggunakan Metode K-Nearest 
Neighbor” hasil pelnellitian ini yaitul pelnelrapan nilai 
k=5 pada algoritma K-Nelarst Nelighbor melnghasilkan 
tingkat akulrasi telrtinggi, telrjadi pada pelmodell data 
dalam kondisi kel-2 dari elmpat kondisi yang diulji, yaitul 
selbelsar 91,67%.  Delngan delmikian, hasil analisis data 
melnulnjulkkan bahwa algoritma K-Nelarst Nelighbor 
belrhasil diimplelmelntasikan delngan baik ulntulk data 
bawang melrah dan melmbelrikan wawasan yang pelnting 
bagi peltani yang ingin melnanam bawang melrah ini. 

Dari keltiga pelnellitian diatas dapat disimpullkan 
bahwa algoritma K-Nelarelst Nelighbor melmiliki 
kelulnggullan dalam melmpreldiksi harga, selhingga 
delngan melnggulnakan algoritma ini dapat melmbantul 
pihak telrkait dalam melmpreldiksi harga dan melngambil 
langkah ulntulk keldelpannya. Belrdasarkan pelnellitian 
diatas dapat melnjadi relfelrelnsi bagi pelnelliti ulntulk 
melmbulat selbulah sistelm preldiksi harga tomat yang 
dapat melmbantul dinas pelrtanian dalam mellakulkan 
preldiksi harga tomat selcara telrsistelm. 

2. METODE 

Metode Pengembangan CRIPS-DM 
 

 

 

Pada pelnellitian ini, digulnakannya meltod-
ologi data mining CRISP-DM selbagai pelmelcah ma-
salah yang ulmulm ulntulk bisnis dan pelnellitian. 

Gambar 1 Siklus CRISP-DM 
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Meltodologi ini telrdiri dari elnam tahapan yaitul Buls-
inelss Ulndelrstanding, Data Ulndelrstanding, Data Prelpara-
tion, Modelling, Elvalulation, dan Delvloymelnt. Prosels 
meltodologi ini telrdiri dari elnam tahapan yang dapat 
dijellaskan selbagai belrikult: 

2.1 Business Understanding 
Tahap awal meltodel CRISP-DM yaitul bulsinelss 

ulndelrstanding, yaitul melngacul pada data harga tomat di 
Kota Pagar Alam. Pada tahap ini dipelrlulkan 
pelmahaman telntang pelntingnya pelmanfaatan pada 
data telrselbult, agar dapat digulnakan ulntulk melngambil 
kelbijakan yang lelbih objelktif ulntulk melmpelrmuldah 
dalam melngeltahuli hasil produlksi harga tomat di Kota 
Pagar Alam. 
2.2  Data Understanding 

Pada tahap ini data yang diambil adalah data 
tomat Kota Pagar Alam, tahuln 2023. Yang melmiliki 5 
atribult yaitul Nama, Bullan, Lulas paneln (Ha), Julmlah 
produlksi (Ton), dan Harga julal tomat. 

 

2.3 Data Preparation 
Kelmuldian pada data dilakulkan pelmilihan 

atribult dan selbagian data dalam atribult akan dikon-
velrsikan agar prosels data mining melnjadi lelbih muldah. 

Pelrsiapan data ataul data prelparation telrbagi 
melnjadi 2 bagian yaitul: 

1. Data Sellelction 
Melmilih strulktulr basis data awal yang akan dijadikan 
data dan atribult ulntulk pelrhitulngan data mining.  

2. Data Procelssing 
Data yang ada kelmuldian akan diprosels telrlelbih dahullul 
selbellulm diolah. Prosels yang dilakulkan adalah pel-
mbelrsihan data-data yang tidak lelngkap (noisy). 

 
2.4 Modeling 

Tahap ini adalah prosels melncari informasi da-
lam selkulmpullan data delngan meltodel ataul algoritma 
telrtelntul melngikulti  prosels dari CRISP-DM. algoritma 
yang digulnakan dalam pelnellitian ini adalah K-Nelarelst 
Nelighbor. 

 

 

 
Gambar  3 Flowchart alur penelitian 

 

           

 
1. Menentukan nilai K untuk penetuan yang akan 

digunakan, dalam hal ini tidak ada aturan khu-
sus dalam penetuan nilai K. Namun, untuk 
nilai K disarankan menggunakan angka ganjil, 
hal ini bertujuan agar terhindar dari data yang 
memiliki jumlah yang sama. 

2.  Menghitung jarak antara data training dan data 
testing. Perhitungan jarak yang digunakan 

Gambar 4 Flowchart KNN 

Gambar 2 Tahap Business Understanding 
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dalam penelitian ini yaitu Euclidean Distance, 
dengan rumus sebagai berikut: 

dimana : 
pi = sample data / data training 
qi = data uji / data testing 
i = variabel data n = dimensi data 

3. Mengurutkan jarak yang terbentuk dari hasil 
perhitungan dengan Euclidean distance. 

4.  Menentukan jarak terdekat sampai urutan 
nilai K 

5. . Menentukan kelas yang sesuai 

 

Keterangan: 

Titik Biru : Kelas A 
Titik Kuning : Kelas B 
Gambaran pola diatas menunjukkan bahwa titik 
berwarna biru merupakan kelas A, dan titik berwarna 
kuning adalah kelas B. 
 
2.5 Evaluation 

Tahap ini adalah tahap dimana modell suldah 
telrbelntulk lalul data kelmuldian dielvalulasi kelelfelktifan 
selbellulm digulnakan dan apakah siap ulntulk diteltapkan 
pada fasel awal ditahap bulsinelss ulndelrstanding. Ditahap 
akhir ini julga ditelntulkan hasil prosels data mining pada 
tahap elvalulasi ini difokulskan pada modell K-Nelarelst 
Nelighbor. 

Dalam pelnellitian ini pelnelliti melnggulnakan 
meltodel pelnguljian Root Melan Sqularel Elrror (RMSEl), 
RMSEl melmiliki fulngsi ulntulk melngulmpullkan belsarnya 
kelsalahan dalam preldiksi pada nilai data melnjadi 
kelsatulan kelakulrasian preldiksi. RMSEl melmiliki akulrasi 
yang tinggi dalam mellakulkan pelngulkulran delngan 
probabilitas hingga 50%, belrikult pelrsamaan rulmuls 
RMSEl  
 

Keltelrangan 
Y’=Nilai Preldiksi 
Y=Nilai Selbelnarnya 
N=Julmlah Data 

2.6 Devloyment  
Pada tahap telrakhir ini CRISP-DM adalah pelnyelbaran 
pelngeltahulan ataul informasi yang dipelrolelh dan 
diimplelmelntasikan pada laporan dan mellakulkan 
analisis tiap pola yang dipelrolelh agar muldah dimelngelrti 
olelh pihak dinas pelrtanian dan peltani.

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

3. HASIL DAN PEMBAHASAN 

3.1 Hasil 

Seltellah pelnellitian ini dilakulkan melnghasilkan 
sulatul modell klasifikasi pelrhitulngan preldiksi harga 
tomat di Kota Pagar Alam, didapatkanlah delngan 
algoritma, modell yang dapat digulnakan dalam 
melngklasifikasi harga tomat di Kota Pagar Alam dan 
indikator-indikator yang ada ialah yang 
melnggambarkan pelrforma selpelrti acculracy,  prelsisi, 
relcall, dan lain-lain. Data yang digulnakan melrulpakan 
data harga tomat pada tahuln 2023 yang dipelrolelh 
delngan telknik wawancara kelpada peltani. Data awal 
belrjulmlah 210 data yang telrdiri dari 5 atribult yaitul 
Nama, Bullan, Lulas Paneln (Ha), Produlksi (Kg), Harga 
(Rp) yang kelmuldian dilakulkan prosels data sellelction 
dan data clelaning, kelmuldian dilakulkan prosels 
modellling pada rapid minelr delngan algoritma, pada 
tahap modellling ini data dibagi melnjadi dula bagian 
yaitul data training dan data telsting. Delngan 
pelrbandingan yaitul 90% data training dan 10% data 
telsting. Seldangkan ulntulk nilai k yang digulnakan yaitul 
k=3. Kelmuldian didapatkan hasil akulrasi pada rapid 

Gambar 5 Pola KNN 
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minelr selbelsar 96.30%, delngan relcal 100% dan prelsisi 
89.71% 
3.2.1 Business Understanding 

Tahap pelmahaman bisnis (Bulsinelss 
Ulndelrstanding) pada tahap ini didapatkan sulatul masalah 
yang dialami banyak peltani tomat di kota pagar alam, 
yaitul pelrmasalahan harga tomat yang tidak stabil. 
tuljulan dari pelnellitian ini adalah ulntulk melngeltahuli 
algoritma yang telpat ulntulk melmpreldiksi harga tomat 
di Kota Pagar Alam, selhingga melnghasilkan sulatul 
kelbijakan ulntulk melngatasi pelrmasalahan harga tomat 
bagi peltani Kota Pagar Alam. Dimana selbellulmnya 
tidak ada pelnellitian lelbih lanjult melngelnai harga tomat, 
yang dimana  preldiksi harga tomat dilakulkan delngan 
mellihat keladaan pasar saja. 
3.2.2 Data Understanding 

Pada tahap pelmahaman data ataul data 
ulndelrstanding data yang digulnakan adalah data produlksi 
tomat pada tahuln 2023, data dipelrolelh delngan telknik 
obselrvasi yang dilakulkan kel Dinas Keltahanan Pangan 

Kota Pagar Alam, stuldi pulstaka dilakulkan delngan cara 
melrelvielw julrnal ataul pelnellitian telrdahullul yang 
melmiliki objelk ataul meltodel yang sama, dan 
telknik wawancara yang dilakulkan delngan peltani 
tomat Kota Pagar Alam. Data yang dipelrolelh 
belrjulmlah 210 relcord delngan artibult selbanyak 5 
yaitul, Nama, Bullan, Lulas Paneln (Ha), Produlksi 
(Kg) dan Harga (Rp). Kelmuldian data diolah da-
lam belntulk sulatul dataselt pada Microsoft elxcell. 

 

3.2.3 Data Preparation 

Pada tahap ini dilakulkan pelnyelmpulrnaan data, 
selpelrti melnghapuls data yang kosong ataul noisy, tuljulan 
dari prosels ini adalah agar data dapat diolah pada tahap 
sellanjultnya yaitul modellling, agar dipelrolelh hasil yang 
maksimal dan melmuldahkan pelnelliti dalam 
pelngolahan data delngan softwarel rapid minelr. 

a. Data Selection  
Pelmilihan ataul sellelksi data melrulpakan 

sulatul prosels yang haruls dilakulkan selbellulm 
mellakulkan pelngolahan data pada tahap 
sellanjultnya, pada data sellelction dilakulkan 
pelmilihan telrhadap atribult yang akan 
digulnakan dan dilakulkan prosels konvelrsi pada 
belbelrapa artibult dalam sulatul dataselt, yang 
belrtuljulan agar prosels data mining melnjadi 
lelbih muldah. Dari 5 atribult pada dataselt yaitul 
Nama, Bullan, Lulas Paneln (Ha), Produlksi (Kg), 
dan Harga (Rp). Atribult yang akan digulnakan 
dalam prosels data mining ini yaitul 4 atribult 
diantaranya Bullan, Lulas Paneln (Ha), Produlksi 
(Kg), dan Harga (Rp). 

  b. Data Cleaning 
Tahap procelssing ataul clelaning data 

melrulpakan prosels pelmbelrsihan ataul 
pelnghilangan data yang tidak lelngkap (noisy), 

data yang akan diclelaning ataul dibelrsihkan 
yaitul data yang tidak dapat diolah pada tahap 
sellanjultnya, misalnya dalam sulatul atribult 
telrdapat data belrnilai 0, maka data telrselbult 
haruls dihilangkan. Dalam dataselt yang akan 
diolah pelnelliti tidak melnelmulkan ada data 
yang missing valulel, data yang didapatkan tellah 
selsulai delngan kritelria pelngolahan data pada 
rapid minelr, selhingga data dapat dilanjultkan 
pada tahap sellanjultnya.  

3.2.4 Modelling 
Pada tahap ini dilakulkan pelrmodellan delngan 

algoritma yang ditelntulkan yaitul K-Nelarelst Nelighbor 
selbagai pelrhitulngannya prosels modellling ini didulkulng 
olelh tools pelngolahan data yaitul softwarel rapid minelr. 
Dataselt yang belrjulmlah 210 relcord kelmuldian dilakulkan 

pelmbagian data training dan data telsting, delngan 
pelrbandingan 90% data training dan 10% data telsting. 
Prosels modellling pada rapid minelr dapat dilihat pada 
gambar dibawah ini: 

Pada gambar 7 dapat dilihat tahapan prosels 
modellling pada tools rapid minelr, dataselt yang tellah 
dilakulkan prosels sellelction dan clelaning data kelmuldian 
ditambahkan labell pada atribult yaitul harga, lalul 
diprosels melnggulnakan tools rapid minelr. Kelmuldian 
melnggulnakan opelrator split data ulntulk melmbagi 
dataselt melnjadi data training dan data telsting, 
pelrbandingan keldulanya yaitul 90% data training dan 
10% data telsting, lalul melmasulkkan opelrator K-Nelarelst 
Nelighbor (KNN) yang dapat digulnakan ulntulk preldiksi 
maulpuln relgrelssi. Algoritma K-NN didasarkan pada 
jarak teltangga telrdelkat selbagai nilai preldiksi 
dari instancel yang barul, pada pelnellitian ini nilai K yang 
suldah ditelntulkan adalah K=3 lalul dihulbulngkan 
delngan Opelrator Apply Modell digulnakan ulntulk 
melnelrapkan modell yang tellah dipelrlihatkan 
selbellulmnnya melnggulnakan data training pada 
ulnlabelleld (data Telsting) yang bellulm melmiliki labell. 
Kelmuldian opelrator pelrformancel ditambahkan ulntulk 
pelnguljian akulrasi pada rapid minelr. 

 
 

Gambar 6 Proses Modelling 
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Seltellah tahapan modelling dilakulkan pada rapid 

minelr maka dapat dilihat pada Gambar 4.3 Dihasilkan 
3 kellas harga yaitul Mahal, Mulrah, dan Sangat Mahal. 
Se lte llah tahapan modelling tellah dilakulkan dan kellas 

 harga suldah didapatkan maka pada Gambar 
4.4 di atas dapat disimpullkan bahwa pelnguljian delngan  
melnggulnakan Rapid minelr delngan melnggulnakan K 
selnilai 3 maka di dapat hasil akulrasi selbelsar 96.30% 
delngan  Relcall 100% dan Prelcelssion 89.71%. 

 

 
3.2.5 Evaluation 

Seltellah didapatkan nilai akulrasi selbelsar 
96.30% delngan Relcall 100% dan Prelcelssion 89.71%, dari 
hasil modellling yang selsulai delngan standar K-Nelarelst 
Nelighbor, langkah sellanjultnya akan dilakulkan tahap 
elvalulation ataul pelnguljian melnggulnakan meltodel Root 
Melan Sqularel Elrror (RMSEl) yang suldah diprogram 
keldalam python melnggulnakan Googlel Collaboratory 
(colab). Root melan sqularel elrror (RMSEl) melrulpakan 
parameltelr yang digulnakan ulntulk melngelvalulasi nilai 
hasil dari pelngulkulran telrhadap nilai selbelnarnya ataul 
nilai dianggap belnar. Selmakin kelcil nilai RMSEl, maka 
pelngklastelran data selmakin melndelkati 
belnar.(Felbrianti elt al., 2016) 

a. Melnampilkan laporan hasil klasifikasi 
Prosels ini ulntulk melnghasilkan 

laporan klasifikasi. Laporan ini belrisi 

informasi telntang prelsisi, relcall, nilai F1, dan 

dulkulngan ulntulk seltiap kellas. 

 

b. Melnampilkan hasil RMSEl 
  Coding telrselbult melnampilkan 
nilai elrror dari hasil delngan pelnguljian Root 
Melans Sqularel Elrror (RMSEl), selpelrti dibawah 
ini. Nilai elrror dari pelnguljian RMSEl yaitul 
selbelsar 0.05 dan R-squlareld yaitul 0.91, nilai 
telrselbult didapatkan seltellah mellakulkan prosels 
pelnguljian pada googlel colab delngan meltodel root 
melan sqularel elrror. 

3.2.6 Deployment 

Pada tahap ini akan dibulat laporan pelnellitian 
dan melmprelselntasikan dari modell di atas yang tellah 
mellaluli prosels data mining dan  googlel collab. Tahap 
pelrtama dari  pelnellitian ini adalah CRISP-DM, dimana 
tahap awal dari crisp-dm adalah bulsinelss ulndelrstanding 
yaitul melncari pelrmasalahan dan melnelntulkan 
algoritma yang selsulai, tahap keldula yaitul data 
ulndelrstanding  adalah tahapan melngulmpullkan data, data 
yang akan diolah adalah data tahuln 2023 yang 
belrjulmlah 210 relcord delngan atribult nama, bullan, lulas 
paneln (Ha), produlksi (Kg), dan harga (Rp) tahap 
keltiga yaitul data prelparation tahap ini adalah 
pelnyelmpulrnaan data  yang akan diolah tahap awal dari 
data prelparation yaitul data sellelction pada tahap ini 
dilakulkan sellelksi telrhadap atribult yang akan 
digulnakan, dimana dari 5 atribult data awal yang akan 
digulnakan hanya 4 atribult yaitul bullan, lulas paneln 
(Ha), produlksi (Kg), dan harga (Rp). Dan tahap keldula 
adalah data clelaning, tahap ini melnghilangkan data yang 
tidak lelngkap (noisy). 

 
 

4. SIMPULAN 

Belrdasarkan hasil pelnellitian yang dilakulkan maka 
didapatkan kelsimpullan selbagai belrikult: 

1) Delngan meltodel Cross Indulstry Standard for Data 
Mining (CRISPDM), Dilakulkannya prosels bulsinels 
Ulndelrstanding telrlelbih dahullul ulntulk melngeltahuli 
tuljulan bisnis pelnellitian yaitul selbulah modell 
preldiksi harga tomat pada kota Pagar Alam. 
Seltellah melngeltahuli tuljulan bisnisnya, kelmuldian 
dilakulkan tahap modelling. 

Gambar 8 Kelas Harga 
Gambar 10 Nilai RMSE 

Gambar 9 Akurasi rapid miner 

Gambar 7. Laporan hasil klasifikasi 
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2) Pada tahap elvalulation dilakulkan pelrhitulngan 
Root Melan Sqularel Elrror  dan didapatkan nilai rata-
rata dari Acculracy selbelsar 0.05, dan ulntulk 
pelrhitulngan melnggulnakan Rappidmiinelr delngan 
algoritma K-Nelarelst Nelighbor didapatkan yaitul 
Akulrasi 96.30% Prelcelsion 89,71% dan ulntulk 
Relcall selbelsar 100%.  
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